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1. Giới thiệu nghiên cứu
Tăng trưởng kinh tế và lạm phát là hai chỉ tiêu

quan trọng đối với bất kỳ nền kinh tế nào trên thế
giới. Tăng trưởng kinh tế phản ánh sự phát triển của
một quốc gia, giúp nâng cao vị thế và thu hút đầu tư
vào quốc gia đó. Tăng trưởng kinh tế có tác động
đến việc thực hiện các chính sách xã hội, làm biến
đổi cơ cấu ngành kinh tế, hình thành nhiều ngành
mới, tạo ra nhiều việc làm cho người dân. Trái với
tăng trưởng kinh tế, lạm phát cao gây ra bất ổn kinh
tế vĩ mô thông qua việc tác động đến tiêu dùng, đầu

tư, tiết kiệm và mọi ngõ ngách của nền kinh tế. Bên
cạnh đó, lạm phát cao tại một quốc gia cũng làm suy
giảm niềm tin của công chúng vào đồng nội tệ của
quốc gia đó. 

Dù được xem là hai chỉ báo kinh tế vĩ mô có tầm
ảnh hưởng sâu sắc đến đời sống kinh tế xã hội, lạm
phát và tăng trưởng kinh tế lại có mối liên hệ với
nhau. Mối liên hệ này đã được chỉ ra trong nhiều lý
thuyết và nghiên cứu thực nghiệm. Cụ thể, lý thuyết
của Keynes cho rằng trong ngắn hạn, để tăng trưởng
kinh tế, các quốc gia cần phải chấp nhận một mức
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Tăng trưởng kinh tế và lạm phát là hai chỉ tiêu quan trọng đối với bất kỳ nền kinh tế nào trên
thế giới. Do tầm quan trọng của hai biến số này với nền kinh tế, việc dự báo tăng trưởng kinh

tế và lạm phát trở thành vấn đề quan trọng và luôn nhận được sự quan tâm của chính phủ các quốc gia.
Bài báo này nhằm cung cấp một sự so sánh về hiệu quả dự báo tăng trưởng kinh tế và lạm phát giữa các
phương pháp phổ biến hiện nay. Cụ thể, mô hình dự báo tăng trưởng kinh tế và lạm phát được nhóm tác
giả xây dựng và ước lượng thông qua 3 mô hình là VAR, LASSO, MLP. Với dữ liệu được thu thập trong giai
đoạn 1996 - 2020, kết quả nghiên cứu cho thấy theo cả 3 chỉ số RMSE, MAPE và MSE, dự báo tăng trưởng
kinh tế bằng mô hình LASSO có mức độ chính xác cao nhất trong khi dự báo lạm phát bằng mô hình VAR
có mức độ chính xác cao nhất. Mặc dù mô hình nơ-ron MLP chưa cho thấy hiệu quả dự báo cao trong
nghiên cứu này nhưng đây vẫn là công cụ dự báo của tương lai do mô tả được các quan hệ phi tuyến giữa
các biến số trong mô hình và khả năng lập bản đồ trực quan về các mối quan hệ phi tuyến này.
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lạm phát nhất định. Tuy nhiên, mối quan hệ cùng
chiều này không tồn tại mãi mãi, khi lạm phát vượt
qua một ngưỡng giới hạn sẽ làm giảm tăng trưởng
kinh tế (Stockman, 1981; Ocran và Biekpe, 2007).
Trong dài hạn, khi tăng trưởng đã đạt đến mức tối ưu
thì lạm phát không tác động đến tăng trưởng nữa mà
lúc này lạm phát là hậu quả của việc cung tiền quá
mức vào nền kinh tế.

Do tầm quan trọng của hai biến số này với nền
kinh tế, việc dự báo tăng trưởng kinh tế và lạm phát
trở thành vấn đề quan trọng và luôn nhận được sự
quan tâm của chính phủ các quốc gia. Dự báo tăng
trưởng kinh tế giúp chính phủ đưa ra các mục tiêu
phát triển phù hợp. Bởi, tăng trưởng kinh tế bền
vững là mục tiêu mà các chính phủ đều hướng tới
nhằm ổn định kinh tế vĩ mô, nâng cao trình độ của
người lao động, ứng dụng khoa học và công nghệ
tiên tiến, cải tiến tổ chức và quản lý sản xuất, tăng
hiệu suất của tư liệu lao động và tận dụng hiệu quả
các nguồn tài nguyên thiên nhiên gắn với bảo vệ môi
trường. Bên cạnh đó, lạm phát cao trong bất cứ tình
huống nào và ở bất cứ quốc gia nào đều bộc lộ khả
năng hạn chế của chính phủ trong điều hành, quản
lý nền kinh tế. Do đó, dự báo lạm phát đã trở thành
một nghiệp vụ lõi mà bất cứ ngân hàng trung ương
của quốc gia nào cũng cần phải thực hiện. Công tác
dự báo lạm phát tốt sẽ giúp cho ngân hàng trung
ương thực thi chính sách tiền tệ đảm bảo tăng trưởng
kinh tế và ổn định giá trị đồng bản tệ.

Nhiều phương pháp dự báo tăng trưởng kinh tế
và lạm phát đã được phát triển. Dự báo kinh tế vĩ
mô là một công việc vô cùng phức tạp. Trong nhiều
thập kỷ qua, với việc ứng dụng ngày càng nhiều các
công cụ toán học vào nghiên cứu kinh tế, các
phương pháp dự báo kinh tế đã phát triển không
ngừng. Các mô hình toán và kinh tế lượng được vận
dụng một cách triệt để trong công tác dự báo. Dự
báo kinh tế vĩ mô là một công việc vô cùng phức
tạp. Trong nhiều thập kỷ qua, với việc ứng dụng
ngày càng nhiều các công cụ toán học vào nghiên
cứu kinh tế, các phương pháp dự báo kinh tế đã phát
triển không ngừng. Các mô hình toán và kinh tế
lượng được vận dụng một cách triệt để trong công
tác dự báo. Đến nay, các phương pháp dự báo tăng

trưởng kinh tế và lạm phát có thể được phân thành:
phương pháp định lượng và phương pháp định tính.
Các phương pháp định lượng chia thành: các
phương pháp nhân quả (phân tích hồi quy, hồi quy
đa biến, hồi quy phân vị, logit, probit,...), các
phương pháp chuỗi thời gian (Trung bình trượt,
phân tích xu hướng và mùa vụ, phân tích vectơ tự
hồi quy, phân tích ARIMA,...). Các phương pháp
định tính chia thành: phương pháp Delphi, phân
tích thăm dò và thu thập ý kiến chuyên gia.

Tuy nhiên, cho đến nay, tính chính xác của các
mô hình dự báo kinh tế còn nhiều giới hạn. Các cơ
quan nghiên cứu lớn như Ngân hàng Thế giới (WB),
Quỹ Tiền tệ Quốc tế (IMF) đều có các mô hình dự
báo rất phức tạp và tỉ mỉ nhưng các kết quả dự báo
của họ luôn sai biệt so với thực tiễn khá xa. Mặc dù
công tác dự báo là khó khăn, các cơ quan chính phủ,
các nhà hoạch định chính sách, nhà doanh nghiệp,…
luôn cần đến các dự báo kinh tế để làm cơ sở cho
việc điều hành chính sách. Các dự báo không mang
tính chính xác hoàn toàn nhưng cũng phản ánh được
xu hướng của các biến động kinh tế. Trong nghiên
cứu này, chúng tôi dự báo tăng trưởng kinh tế và lạm
phát thông qua mô hình vectơ tự hồi quy (VAR), mô
hình hồi quy toán tử co gọn và lựa chọn tối thiểu
(LASSO), mô hình mạng nơron truyền thẳng nhiều
lớp (MLP).

2. Phương pháp nghiên cứu
2.1. Các phương pháp dự báo
2.1.1. Phương pháp vectơ tự hồi quy (VAR)
Phương pháp vectơ tự hồi quy (VAR) là một kỹ

thuật kinh tế lượng được sử dụng để dự báo và phân
tích kinh tế. Giả định cơ bản của mô hình VAR là giá
trị hiện tại của các biến số có thể được giải thích
bằng các giá trị trong quá khứ của các biến số liên
quan (Lütkepohl, 2009).

Mô hình VAR(p) có dạng như sau:
yt=v+A1y(t-1)+...+Ap y(t-p)+ut (1)
trong đó yt = (y1t,...,yKt)T là một vectơ ngẫu

nhiên (Kx1), Ai là ma trận hệ số hồi quy bậc (KxK),
v=(v1,...,vK)T là vectơ hệ số chặn, ut=(u1t,...,uKt)T là
vectơ nhiễu trắng.

Phương pháp VAR được thực hiện theo trình tự:
(i) kiểm định tính dừng của các chuỗi thời gian, (ii)
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xác định độ trễ p tối ưu cho mô hình VAR, (iii)
thực hiện ước lượng mô hình VAR với độ trễ p tối
ưu. Trong nghiên cứu này, việc kiểm định tính
dừng được thực hiện
bằng kiểm định
Augmented Dickey-
Fuller (ADF). Việc
xác định độ trễ p tối
ưu cho mô hình VAR được thực hiện dựa trên các
tiêu chí như thống kê LR (LR), tiêu chí thông tin
Akaike (AIC), tiêu chí thông tin Hannan-Quinn
(HQ), tiêu chí thông tin Schwarz (SC), Lỗi dự đoán
cuối cùng (FPE).

Phương pháp VAR có một số ưu điểm là (i)
không cần phải xác định các biến nội sinh và các
biến ngoại sinh trong mô hình; (ii) việc ước lượng
hệ các phương trình đồng thời sẽ cho kết quả ước
lượng tốt hơn so với ước lượng riêng lẻ từng phương
trình; (iii) phương pháp xây dựng và ước lượng mô
hình VAR đơn giản và các biến trong mô hình đều
có thể là biến nội sinh được biểu diễn thông qua các
biến độ trễ của biến đó và tất cả các biến khác trong
mô hình. Bên cạnh các ưu điểm, phương pháp VAR
có một số nhược điểm là (i) các biến trong mô hình
phải đảm bảo tính
dừng để không xảy ra
hiện tượng hồi quy
giả mạo khi ước
lượng các tham số
trong mô hình; (ii) không như các mô hình phương
trình đồng thời, mô hình VAR vẫn dựa trên các lý
thuyết và sử dụng ít thông tin tiên nghiệm hơn, việc
loại trừ hay đưa vào các biến mới đóng vai trò trọng
yếu trong việc xác định mô hình.

2.1.2. Phương pháp hồi quy toán tử co gọn và
lựa chọn tối thiểu (LASSO)

Xét mô hình hồi quy tuyến tính có dạng:

trong đó, yi là biến phụ thuộc và p biến giải thích
xi = (xi1,…,xip). Với xi và yi tương ứng thuộc Rp và
R. β=(β1,…,βp )T là vectơ trọng số thuộc Rp và hệ số
chặn β0∈R.

Cặp (β0,β) được ước lượng theo phương pháp
OLS dựa trên việc tối thiểu hóa sai số bình phương
như sau: 

Trong đó, y=(y1,…,yN)T, X là ma trận cấp (Nxp)
và 1=(1,…,1)T. Lời giải cho (3) như sau:
β=(XT X)-1 XT y
Với phương pháp OLS, cặp (β0,β) được tính toán

như trên sẽ là các ước lượng không chệch tuy nhiên
phương sai của các ước lượng hệ số hồi quy này sẽ
lớn. Do đó, hiệu quả của các dự báo dựa trên
phương pháp OLS sẽ không cao. Để tăng độ chính
xác của dự báo, Hastie và cộng sự (2015) cho rằng
có thể giảm số lượng hệ số hồi quy hoặc đặt các hệ
số nhất định thành 0. Cách làm này có thể dẫn đến
sai lệch trong việc ước tính hệ số hồi quy nhưng sẽ
làm giảm thiểu phương sai của các giá trị mong đợi
và do đó tăng độ chính xác của các dự đoán. Ý
tưởng này cho phép sửa đổi mô hình OLS thành mô
hình hồi quy LASSO được thực hiện như sau:

Vấn đề chính trong thuật toán lasso là chọn giá
trị tối ưu của lambda. Có nhiều cách để lựa chọn giá
trị lambda tối ưu như Cross-validation, Theory-dri-
ven và Information Criteria. Trong nghiên cứu này,
giá trị tối ưu của lambda được chúng tôi lựa chọn
bằng phương pháp Cross-validation. 

Phương pháp hồi quy toán tử co gọn và lựa chọn
tối thiểu (LASSO) có một số ưu điểm là (i) xác định
được các biến số độc lập trong mô hình có tác động
chủ yếu đến biến phụ thuộc, các biến số độc lập còn
lại không có tác động đáng kể sẽ được xấp xỉ hệ số
hồi quy tương ứng về 0; (ii) phương pháp này sẽ tối
thiểu hóa phương sai ước lượng, do đó sẽ cho kết
quả dự báo chính xác hơn so với các phương pháp
khác. Tuy nhiên, phương pháp này cũng có nhược
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điểm là các ước lượng hệ số hồi quy thu được sẽ bị
chệch. Do đó, phương pháp này sẽ phù hợp nhất với
mục đích dự báo.

2.1.3. Phương pháp mạng nơron truyền thẳng
nhiều lớp (MLP)

Mạng nơron nhân tạo (Artificial Neural
Networks - ANNs) là các công cụ tính toán mô
phỏng mạng tế bào thần kinh trong não người và có
khả năng lập bản đồ các mối quan hệ phi tuyến giữa
các biến đầu vào và đầu ra. Hiệu quả phân tích của
ANNs đã mang lại những kết quả đáng kể trong
nhiều lĩnh vực khác nhau và mạng nơ-ron nhân tạo
đang ngày càng được sử dụng nhiều hơn trong các
nghiên cứu khoa học thống kê (Movagharnejad và
cộng sự, 2011).

ANN bắt chước quá trình học tập trong não
người bằng cách sử dụng các đơn vị liên kết với
nhau có tên là nơ-ron thần kinh. Kết nối giữa các nơ-
ron được điều chỉnh bằng trọng số. Cấu trúc chung
của ANN là một mạng nơ-ron truyền thẳng bao gồm
lớp đầu vào, lớp đầu ra và (các) lớp ẩn. Cấu trúc này
còn được gọi là perceptron nhiều lớp (multi-layer
perceptron - MLP).

Hình 1 cho thấy một mạng nơ-ron MLP điển
hình với một lớp đầu vào, một lớp ẩn và một lớp đầu
ra. Luồng dữ liệu từ lớp đầu vào truyền đến lớp đầu
ra thông qua (các) lớp ẩn và trọng số sau đó được
xác định bởi quá trình học được thực hiện bằng thuật

toán lan truyền ngược. Thuật toán này tối ưu hóa
hàm chi phí bậc hai. Số lượng nơ-ron thần kinh
trong lớp đầu vào được xác định bởi các biến độc
lập và số lượng tế bào thần kinh trong lớp đầu ra đại
diện cho số lượng biến phụ thuộc (Boroushaki và
cộng sự, 2003).

Mạng nơ-ron MLP có một số ưu điểm như (i)
khả năng điều chỉnh mô hình liên tục phù hợp với
từng mục tiêu nghiên cứu dựa trên dữ liệu đầu vào
và dữ liệu đầu ra được cung cấp; (ii) một ưu điểm
lớn của mạng nơ-ron MLP là xây dựng và ước lượng
mô hình không phải dựa trên các lý thuyết kinh tế về
mối quan hệ giữa các biến số trong mô hình, do đó,
khi nền kinh tế có những biến động lớn làm thay đổi
các lý thuyết kinh tế thì các đánh giá, phân tích dựa
trên mạng nơ-ron MLP sẽ không bị ảnh hưởng; (iii)
theo định lý xấp xỉ phổ quát, mạng nơ-ron MLP với
các lớp ẩn và các nơ-ron trong mỗi lớp có thể biểu
diễn bất kỳ hàm liên tục nào. Bên cạnh những ưu
điểm, mạng nơ-ron MLP cũng có nhược điểm nổi
bật là không có quy luật và công thức cụ thể cho
việc xác định số lượng lớp ẩn trong mạng và số
lượng nơ-ron trong mỗi lớp ẩn. 

Trong bài báo
này, một mạng nơ-
ron MLP được phát
triển với lớp đầu vào
bao gồm các biến
giải thích cho sự biến
động của lớp đầu ra
tương ứng lần lượt là
tăng trưởng kinh tế
và lạm phát. Về lý
thuyết, có thể có một
hoặc một số (các) lớp
ẩn nhưng lý thuyết
xấp xỉ phổ quát cho
thấy rằng một mạng
nơ-ron MLP có một

lớp ẩn duy nhất với số lượng tế bào thần kinh đủ lớn
có thể diễn giải bất kỳ cấu trúc đầu vào - đầu ra nào
(Tambe và cộng sự, 1996). Do đó, mạng nơ-ron
MLP được đề xuất có một lớp ẩn duy nhất.
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Nguồn: Boroushaki và cộng sự (2003)
Hình 1: Một mạng nơ-ron MLP điển hình



2.2. Mô hình dự báo lạm phát và tăng trưởng
kinh tế

Lạm phát và tăng trưởng kinh tế có thể được giải
thích bởi nhiều biến số vĩ mô khác nhau. Nhiều
nghiên cứu trong và ngoài nước đã cho thấy tăng
trưởng kinh tế và lạm phát tại Việt Nam có thể được
giải thích thông qua các biến số như sản lượng công
nghiệp, cung tiền (Vo Tri Thanh và cộng sự, 2001;
Vinh và Fujita, 2007), lực lượng lao
động (Akinboade và cộng sự, 2004;
Kim, 2001), Vốn đầu tư nước ngoài
(Kim, 2001), giá trị thương mại
(Camen, 2006; Vinh và Fujita, 2007).
Trong nghiên cứu này, chúng tôi sử
dụng các biến số này để dự báo tăng
trưởng kinh tế và lạm phát tại Việt
Nam. Dữ liệu của các biến số này
được thu thập trong giai đoạn từ 1996
đến 2019 từ các nguồn đáng tin cậy
như Qũy tiền tệ quốc tế (IMF), Ngân hàng Nhà nước
Việt Nam. 

Mô hình nghiên cứu đề xuất có dạng như sau:
yt = v+A1 y(t-1)+...+Ap y(t-p)+ut
trong đó: yt = (y1t,...,yKt)T là vectơ (7x1) của các

biến số Tốc độ tăng trưởng kinh tế năm t (GDPt),
Lạm phát năm t (INFt), Tổng giá trị thương mại so
với GDP năm t (TRADEt), Tốc độ tăng trưởng lực
lượng lao động (Ht), Tổng giá trị công nghiệp so với
GDP năm t (INDt), Tốc độ tăng trưởng tổng phương
tiện thanh toán năm t (Mt), Vốn đầu tư trực tiếp
nước ngoài năm t (FDIt).

Ai là ma trận hệ số hồi quy bậc (7x7),

v=(v1,...,vK)T là vectơ hệ số chặn, ut = (u1t,...,uKt)T

là vectơ nhiễu trắng.

Bên cạnh đó, để dự báo tăng trưởng kinh tế và
lạm phát tại Việt Nam năm 2021, chúng tôi sử dụng
các giá trị dự kiến năm 2020 của các biến số trong
mô hình nghiên cứu (có tính đến tác động của đại
dịch COVID-19) được thu thập từ Tổng Cục Thống
kê Việt Nam.

Do giới hạn về số liệu nghiên cứu tại Việt Nam,
trong nghiên cứu này, chúng tôi sử dụng độ trễ tối
ưu p =1 để ước lượng mô hình VAR cũng như mô
hình LASSO và MLP.

Trong nghiên cứu này, các tác giả dự báo lạm
phát và tăng trưởng kinh tế Việt Nam năm 2021 theo
cả 3 mô hình VAR, LASSO và MLP. Phương pháp
dự báo tốt nhất sẽ được chọn dựa trên ba chỉ số là
RMSE, MAPE và MSE:
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Bảng 1: Các biến số trong mô hình nghiên cứu

Nguồn: Đề xuất của tác giả

Bảng 2: Số liệu năm 2020 (dụ kiến) dưới tác động của COVID-19

Nguồn: Tổng cục thống kê Việt Nam
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trong đó: yi là các giá trị thực tế của đầu ra, yi là
các giá trị dự báo thu được từ các mô hình VAR,
LASSO, và MLP.

3. Kết quả nghiên cứu
3.1. Kết quả ước lượng mô hình VAR
Trước khi ước lượng mô hình VAR, chúng tôi

kiểm định tính dừng của các chuỗi thời gian trong
mô hình nghiên cứu. Kết quả được hiển thị trong
bảng dưới đây:

Kết quả kiểm định tính dừng cho thấy hầu hết
các chuỗi thời gian trong mô hình nghiên cứu không
dừng ở chuỗi gốc nhưng lại dừng ở sai phân bậc 1.
Do đó, sai phân bậc 1 của các chuỗi thời gian sẽ
được sử dụng để ước tính mô hình VAR. 

Kết quả kiểm định tính dừng cho thấy các chuỗi
thời gian trong mô hình nghiên cứu đều dừng ở sai
phân bậc 1. Do đó, chúng tôi sử dụng sai phân bậc
nhất để ước lượng mô hình VAR với độ trễ tối ưu là

1. Kết quả ước lượng mô hình VAR được trình bày
trong bảng 4:

3.2. Kết quả ước lượng mô hình LASSO. 
Tiếp theo, chúng tôi thực hiện ước lượng mô

hình LASSO với biến phụ thuộc lần lượt là tăng
trưởng kinh tế và lạm phát. Hệ số lambda trong các
mô hình được lựa chọn bằng phương pháp Cross-
Validation (CV). Kết quả ước lượng được trình bày
trong bảng 5:

Bảng 5 cho thấy giá trị lambda được chọn là
0.08687 với sai số dự đoán trung bình CV là
1.02354. Ngoài ra, tại giá trị lamdba này, có 5
biến có hệ số hồi quy có giá trị khác 0. Các biến
tương ứng là D(TRADE), D(H), D(IND),
D(FDI), D(M).

Bảng 6 cho thấy giá trị lambda được chọn là
0.98038 với sai số dự đoán trung bình CV là
34.16797. Ngoài ra, tại giá trị lamdba này, có 2 biến
có hệ số hồi quy có giá trị khác 0. Các biến tương
ứng là D(H), D(GDP).

3.3. Kết quả ước lượng mô hình MLP 
Chúng tôi thực hiện ước lượng mô hình MLP

với các biến đầu ra lần lượt là tăng trưởng kinh tế
và lạm phát. Mô hình MLP được chúng tôi ước
lượng với 3 lớp bao gồm: lớp đầu vào (các biến độc
lập trong mô hình), lớp ẩn và lớp đầu ra (lần lượt là
tăng trưởng kinh tế và lạm phát). Về mặt lý thuyết,
mô hình MLP có 1 lớp đầu vào, 1 lớp đầu ra và
nhiều lớp ẩn. Tuy nhiên, lý thuyết xấp xỉ phổ quát
gợi ý rằng một mạng MLP với 1 lớp ẩn với số neu-
ron phù hợp có thể giải thích được bất kỳ cấu trúc
đầu vào - đầu ra nào (Tambe và cộng sự, 1996).
Trong nghiên cứu này, để thuận tiện chúng tôi sử
dụng 3 neuron trong lớp ẩn. Kết quả ước lượng
được trình bày trong hình 2:

3.4. Kết quả dự báo tăng trưởng kinh tế năm
2021 bằng các mô hình

Kết quả nghiên cứu cho thấy dự báo tăng
trưởng kinh tế bằng mô hình LASSO có mức độ
chính xác cao nhất. Cụ thể, theo cả 3 chỉ số
RMSE, MAPE và MSE, mô hình LASSO sẽ cho
kết quả dự đoán chính xác cao hơn so với mô hình
VAR và MLP. 
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Bảng 3: Kết quả kiểm định tính dừng

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
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Bảng 4: Kết quả ước lượng mô hình VAR

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
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Bảng 5: Kết quả ước lượng mô hình LASSO với biến phụ thuộc tăng trưởng kinh tế

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
Bảng 6: Kết quả ước lượng mô hình LASSO với biến phụ thuộc lạm phát

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
Hình 2: Kết quả ước lượng mô hình MLP với biến đầu ra là tăng trưởng kinh tế



Tiếp theo, chúng tôi thực hiện dự báo tăng
trưởng kinh tế năm 2021 bằng cả 3 mô hình VAR,
LASSO và MLP. Kết quả dự báo được trình bày
trong hình 4 bên dưới:

3.5. Kết quả dự báo lạm phát năm 2021 bằng
các mô hình

Kết quả nghiên cứu cho thấy dự báo lạm phát
bằng mô hình VAR có mức độ chính xác cao nhất.
Cụ thể, theo cả 3 chỉ số RMSE, MAPE và MSE, mô
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Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
Hình 3: Kết quả ước lượng mô hình MLP với biến đầu ra là lạm phát

Bảng 7: Kết quả tính toán các chỉ số RMSE,
MAPE và MSE của các mô hình

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
Hình 4: Kết quả dự báo tăng trưởng kinh tế năm 2021 bằng các mô hình VAR, LASSO, MLP
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hình VAR sẽ cho kết quả dự đoán chính xác cao hơn
so với mô hình LASSO và MLP. 

Tiếp theo, chúng tôi thực hiện dự báo lạm phát
năm 2021 bằng cả 3 mô hình VAR, LASSO và MLP.
Kết quả dự báo được trình bày trong hình bên dưới:

4. Kết luận
Tăng trưởng kinh tế và lạm phát là những chỉ báo

cơ bản của nền kinh tế tại mỗi quốc gia. Do đó,
nhiều nhà phân tích, hoạch định chính sách và các
cơ quan chính phủ của các quốc gia đã tham gia vào
việc phân tích thực trạng, các yếu tố tác động và đặc
biệt hơn là dự báo sự biến động của hai chỉ số này.

Với tính chất biến động và phi tuyến của lạm
phát và tăng trưởng kinh tế, trong bài báo này, mô
hình nơ-ron MLP như một công cụ hiệu quả để mô

tả các quan hệ ánh xạ phi tuyến được phát triển để
dự báo hai biến số này. Bên cạnh đó, các mô hình dự
báo phổ biến khác cũng được chúng tôi ước lượng
như mô hình VAR và mô hình LASSO. Các kết quả
dự báo của các mô hình sau đó được so sánh với
nhau để tìm ra mô hình dự báo tốt nhất. Kết quả cho
thấy theo cả 3 chỉ số RMSE, MAPE và MSE, dự báo
tăng trưởng kinh tế bằng mô hình LASSO có mức
độ chính xác cao nhất trong khi dự báo lạm phát
bằng mô hình VAR có mức độ chính xác cao nhất.

Mặc dù mô hình nơ-ron MLP chưa cho thấy hiệu
quả dự báo cao trong nghiên cứu này nhưng đây vẫn
là công cụ dự báo của tương lai do mô tả được các
quan hệ phi tuyến giữa các biến số trong mô hình và

khả năng lập bản đồ trực quan về các mối quan hệ
phi tuyến này. Bên cạnh đó, kết quả dự báo bằng mô
hình nơ-ron MLP có thể được cải thiện bằng thuật
toán lan truyền ngược. Mặt khác, kết quả dự báo
bằng mô hình nơ-ron MLP không cao trong nghiên
cứu này cũng bắt nguồn từ giới hạn về dữ liệu đầu
vào. Các mô hình mạng nơron nhân tạo (Artificial
Neural Networks - ANNs) nói chung và mô hình nơ-
ron MLP nói riêng chỉ thực sự hiệu quả khi được sử
dụng với dữ liệu lớn (Big Data).!
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Bảng 8: Kết quả tính toán các chỉ số RMSE,
MAPE và MSE của các mô hình

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả

Nguồn: Kết quả tính toán của tác giả
Hình 5: Kết quả dự báo lạm phát năm 2021 bằng các mô hình VAR, LASSO, MLP
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Summary

Economic growth and inflation are two impor-
tant indicators for any economy in the world. Due to
the importance of these two variables to the econo-
my, forecasting economic growth and inflation
becomes an important issue and always receives the
attention of national governments. This paper aims
to compare the efficiency of forecasting economic
growth and inflation between current popular meth-
ods. Specifically, the economic growth and inflation
forecasting model was built and estimated through
three models: VAR, LASSO, MLP. With data col-
lected in 1996 - 2020, the research results show that
according to all three indicators RMSE, MAPE, and
MSE, forecasting economic growth by LASSO
model has the highest accuracy while forecasting
inflation by VAR model has the highest accuracy.
Although the MLP model has not shown high pre-
dictive efficiency in this study, it is still a predictor
of the future due to the description of nonlinear rela-
tionships between the variables in the model and the
visual mapping of these nonlinear relationships.

13Số 154/2021

KINH TẾ VÀ QUẢN LÝ

thương mại
khoa học


